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Koolltuse eesmark

e% 4 . _ . o
v Klassikalise andmeanaliilisi p6himdtete ja -meetodite meenutamine ja
& . tutvustamine.

* mis kujul sisestada andmed arvutisse ja millest alustada andmete
analusil;

» Kkuidas kirjeldada andmeid ja esitada anallitside tulemusi;

* mis loogikal baseeruvad andmeanaltilsil teostatavad arvutused ja
vastuvoetavad otsused;

» Kkuidas modta ja testida tunnuste vahelisi seoseid ning gruppide
vahelisi erinevusi
(korrelatsioon- ja regressioonanaliitis, sagedustabelid, 2-test ja Fisheri
tépne test, logit- ja probit-regressioon, t-test, mitteparameetrilised testid,
dispersioonanaliiis).
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LAndmeanaIUiJsi olemus

Andmeanaliids teeb teaduslikke jareldusi
reaalsete (vaatlustest, katsetest,
mdotmistest parinevate) andmete pdhjal,
valides rakendatavad statistikameetodid
nii, et need vBimalikult hasti andmetega
sobiksid.

Matemaatiline statistika tegeleb
teoreetiliste andmete X = (X,,...,X,) ja
nende funktsioonide T(X) (e statistikute)
tdendosuslike omaduste uurimisega ning
statistiliste otsustuste tegemisega.

N ‘ 'z
,Andmeanallusi tulbid
¥
v Kirjeldav statistika [descriptive statistics] — andmete

kokkuvdtlik/Ulevaatlik esitamine: o
§ « arvkarakteristikud,

* sagedustabelid,
* joonised.

v Anallilsiv statistika [inferential statistics] — andmete pohjal dldiste

jarelduste ja otsustuste tegemine: o )
* parameetrite hindamine,

* hiipoteeside kontroll,
» mudelite konstrueerimine.
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‘_Andmeanalijijsi taubid
2
> v" Eksperimendipdhine uuring [experiment-based study]

h » katse-eelselt maaratud ja tapselt kontrollitud tingimused,

» vdike ja erinevatele (vGrreldavatele) tingimustele vastav sama arv
vaatlusi/madtmisi,
« analliisimiseks standardsed statistikameetodid.

v Mudelipdhine uuring [model-based study]

« tApselt ettemadramata tingimustes sooritatud vaatlused/md6tmised,
» sageli suur, segane ja ebatihtlane andmebaas,

« analtiiisimeetodid sdltuvad uurija ettekujutusest uuritavaist
suurustest ja neid mdjutavaist tegureist, samuti kogutud andmete
hulgast ja struktuurist.

Andmed

Tanel Kaart
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DY
‘.Objekt ja tunnus

P Objekt on uurimisalune thik, tksikindiviid
(n&iteks lehm, talu, p8llulapp, firma, inimene, punkt metsas voi jarvel).

Ka samade andmete puhul v&ib uurimisobjekti valikuks olla mitu erinevat v8imalust.
Naéiteks: 2 pesakonda kutsikaid — tihes 2, teises 6 kutsikat

. . Objekt — kutsikas Objekt — pesakond
Metsa uurides vGivad Psknr__[Psksuurus Psknr__ | Psksuurus
uurimispunktideks olla kas 1 6 1 6
puud v&i punktid metsas — 1 6 2 2
“80% vaadeldud puudest h °
olid pajud” 1 6
VS 1 6
“35% vaadeldud 2 2
metsaaladest olid kaetud 2 2
pajudega”. Keskmine psk suurus: 5 Keskmine psk suurus: 4

Lehmade piimaj6udlust uurides vdib objektideks valida nditeks llpsikorrad voi
lupsipéevad vGi hoopis laktatsiooni, kusjuures uuritava tunnuse vaartuste stabiilsus
vOib margatavalt s6ltuda meie valikust (nditeks ltpsikorral lupstud piimakoguste
varieeruvus on ilmselt suurem vorreldes péevalipside varieeruvusega).

7

R
Objekt ja tunnus

v

P Tunnus on objekti iseloomustav néitaja, mida pohimdtteliselt on voimalik
& mdota voi vaadelda.
Naéiteks paevane piimaand, tdug ja vanus lehmi uurides,
talusid uurides talu aastane sissetulek, tootegijate arv, pdllumaa pindala ja kaugus
lahimast linnast,
metsapuid uurides voivad mdddetavateks tunnusteks olla liik, imbermddt, kérgus,
vanus jne.

Et statistika ndol on tegu matemaatilise distsipliiniga, ei saa siin kuidagi labi ilma
valemiteta.

Traditsiooniliselt esitatakse tunnuste nimed valemeis suurte tahtedega, naiteks
VANUS, TOUG, SAAGIKUS. Sageli kasutatakse ka liinendeid — naiteks tunnuse
“lehma aastane tingiihikutes moddetud véljaliips” voime tdhistada stimboliga X.
Konkreetsete mdddetud vaartuste tahistamiseks kasutatakse vaikeseid tahti ja
soovides tapsustada objekti, kellel/millel see vaéartus on mdddetud, esitakse objekti
number alaindeksis:

X5 0N tunnuse X vaartus 3. objektil (nditeks 3. lehmal).
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‘.Tunnuste taubid

Aﬁ/ﬁlised e. kvantitatiivsed tunnused [numerical]

Diskreetse [discrete] tunnuse vaartused saavad olla vaid téisarvulised,
peaaegu alati on need tekkinud millegi loendamisel.
Niiteks pesakonna suurus, terade arv viljapeas, laktatsiooni number, ...

Pideva [continuous] tunnuse vBimalike vaartuste arv 1dpmatu ja iga kahe
vBimaliku vaartuse vahele mahub veel vahemalt (iks pideva tunnuse vBimalik
vaartus; pideva tunnuse vaartused saadakse enamasti millegi otsesel
madtmisel.

Niiteks piimatoodang, villa pikkus, esmapoegimise iga, saagikus, pH, ...
Soovitused:

v kdik tunnuse vaartused peaksid olema mdddetud sama tapsusega,

v’ sama tunnuse vaartuste puhul tuleks kasutada samu thikuid

(pdllu 1 saagikus 5300 (kg/ha), pdllu 2 saagikus 4,9 (tonni/ha) — keskmine saagikus
2602,45).
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LTunnuste tuubid

P Mittearvulised e. kvalitatiivsed tunnused [categorical]

7
Jarjestustunnuse [ordinal] vaartuste vahel on vBimalik objektiivne jarjestus
(hinnangud etteantud skaalal jm).
Naéiteks haridus (alg- / kesk- / kérgharidus / doktorikraad), poegimisraskus, hinnang
mulla niiskusele (vaga kuiv / kuiv / paras / niiske / liigniiske), hinnang pulli
valimusele (niru / normaalne / kaunis), ...

Probleemiks vBimalikud subjektiivsed hinnangud (milline pull on kaunis?)!

Nominaalsed tunnused [nominal] on mittearvulised tunnused, mille vaartuste
vahel ei ole sisulist jérjestust.
Néiteks tdug, varvus, farm, kasvukoht, ...

Binaarsed (dihhotoomsed) tunnused on kahe vaartusega nominaalsed
tunnused.
Néiteks sugu.

N

‘.Tunnuste kodeerimine

P Kodeerimine — sGnaliste vastusevariantide arvudega asendamine.
& Niiteks tunnuse “arvamus valitsusest” védrtuste sisestamisel v8ime
§ vastusevariandi “valitsus on hea” asemel sisestada numbri “1”,

vastusevariandi “valitsus on keskparane” asemel numbri “2” ja
vastusevariandi “valitsus on saast” asemel numbri “3”

v’ Jarjestustunnuste kodeerimisel tuleb jalgida, et koodid sailitaksid vaartuste
sisulise jarjestuse.

v/ Binaarse tunnuse kodeerimisel on eelistatav lihtsaim v@imalus,

néiteks 0 ja 1 (vGi ka 1 ja 2, kui see on sisuliselt mdistetavam).

v/ Nominaaltunnuseid ei ole enamasti vaja arvuliseks kodeerida, ja kui

kodeerida, siis koodid sisulist téhendust ei oma (loogiline oleks néiteks
jarjestada vaartused tahestiku jéarjekorras).
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‘.Puuduvad vaartused

&
-

Ka hésti planeeritud uurimuse korral v8ib juhtuda, et kBigi objektide korral
h ei ole teada kdigi tunnuste vaartusi ja andmestik jaab ltinklikuks.

Puuduv vaartus peab olema téahistatud nii, nagu ei tahistata
andmestikus midagi muud.

Néiteks parasiit A olemasolu mddtev tunnus v@ib olla kodeeritud jargmiselt:
“1” — parasiit esines; “0” — parasiiti polnud; “.” — informatsioon puudub.

Plaanides andmeid analiitsida
standardse statistikatarkvara (SAS, R, Statistica, ...) voi
mdne tabelarvutussitisteemi (MS Excel, Open Office, ...) abil,
on mdistlik jatta puuduvale vaartusele vastav lahter tiihjaks.

N

i_S»tatistiline andmestik
< Ankeedivastused

ad

<«v Andmetabeli igasse lahtrisse sisestatakse tks arv vdi sdna.

h Talu. Tegevusala
1 . karjakasvatus
2 karjékas.va,tus,"viIjakasvatus
3 __viljakasvatus
4 turism- .. _
5 viljakasvatus, turism -
Talu _ ngevusala _
karjakasvatus viljakasvatus  turism
1 1 0 0
2 1 1 0
3 0 1 0
4 0 0 1
5 0 1 1
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@ Statistiline andmestik Ajas/ruumis korduvad
b modtmised
AP 1.seemen- Seemen- Gliikoosl Glikoos2 Gliikoos3 Gliikoos4

esNimi - Regnr Lakt. duse aeg duste arv 5T (mg/dl) A (mg/dl) 5D (mg/dl) R (mg/dl)
«ALBI 5030 7 64 6 -12 35,1 10 28,2 37 23,7 64 30,4
SEEVIK 5383 5 74 5 -12 34 10 19,7 37 24,7 .

RIIBU 5537 4 89 1 -14 46,3 13 23,3 26 24,9 76 29,7

v' Kui vahegi vdimalik, tuleks md6tmisi sooritada (siis pole ka

kdigil objektidel Ghesuguste, regulaarsete ajavahemike jarel. >  mddtmise

. e aega
L Laktat- . Esimese see- Seemen- MG&06tmis- Gliikoos

Nimi  Regnr “Goo,  Periood o duseaeg dustearv  aeg  (mg/dl) naitavaid
ALBI 5030 7 1 64 6 -12 35,1 veerge vaja)
ALBI 5030 7 2 64 6 10 28,2
ALBI 5030 7 3 64 6 37 23,7
ALBI 5030 7 4 64 6 64 30,4

SEEVIK 5383 5 1 74 5 -12 34

SEEVIK 5383 5 2 74 5 10 19,7

SEEVIK 5383 5 3 74 5 37 24,7
RIIBU 5537 4 1 89 1 -14 46,3
RIIBU 5537 4 2 89 1 13 23,3
RIIBU 5537 4 3 89 1 26 24,9
RIIBU 5537 4 4 89 1 76 29,7

Ve

Kirjeldav statistika

Eesti Maaiilikool
[EmL]

Estonian University of Life Sciences
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Y LSagedused ja osakaalud — diskreetne tunnus

I\ﬁ?ﬁéarvuliste vOi diskreetsete tunnuste (erinevate vaartuste arv suhteliselt

> vaike) ulevaatlikuks kirjeldamiseks on lihtne lugeda kokku, mitu korda iga

- erinevat vaartust esineb ja kirjutada saadud arvud tabeli kujul. VVaartuse
esinemiste arvu nimetatakse tema sageduseks.

Tihti leitakse lisaks iga véértuse (protsentuaalne) osakaal valimis, mida
nimetatakse ka suhteliseks sageduseks.

Mullatiilip |Sagedus|Osakaal | Osakaal (%)

Mullatiiip | Niiskus SUVi“(ilfgﬁ:’;;jak“S savimuld 5 0,5 50%
savimuld | niiske 3624 liivmuld 3 0,3 30%
liivsavimuld | paras 4782 I : 0
savimuld | miiske 4274 liivsavimuld 2 0,2 20%
lilvmuld kuiv 3927
savimuld | paras 4630
lilvmuld paras 4920
savimuld | niiske 4260
savimuld | paras 4935
lilvsavimuld | paras 5035
lilvmuld kuiv 4500

Sagedustabeli asemel v6ib kokkuvdtliku info vaartuste esinemissagedustest
esitada ka kas tulp- v8i ringdiagrammina (sektordiagrammina).

: Mullatiipide esinemissagedused
5
4 Mullatutipide osakaalud
1%2]
3 3
() o
g 2 —~ 8
& S
1 K]
8 X
0+ T T s 3
savimuld livuld livsavimuld 8

0%

savimuld liivmuld livsavimuld
Mullatuupide esinemissagedused

livmuld
3
Mullatutpide osakaalud

livmuld
30%

livsavimuld
@)
savimuld

50% livsavimuld

20%
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LSagedused ja osakaalud — pidev tunnus

Pidevate tunnuste puhul on tunnuse vdimalike vaartuste arv (teoreetiliselt)
™ 16pmatu — seega kui sagedustabelis vastaks igale vaartusele ks rida, siis

< kaoks praktiliselt erinevus sagedustabeli ja originaalandmete vahel.

Seet0ttu jagatakse tunnuse vdimalikud vaértused intervallidesse ja
sagedustabel néitab, mitu véartust langeb Uhte voi teise intervalli.
Intervallide arv ei tohiks olla liiga suur ja see oleneb valimi suurusest (=\n).

Saagikus Sagedus Osakaal Osakaal (%) Jaotus

[3500-4000) 2 0,2 20% 20%
. [4000-4500) 3 0,3 30% 50%
[4500-5000) 4 0,4 40% 90%
g %] [5000-5500) 1 0,1 10% 100%
;,3, 2
] Pideva tunnuse sagedustabeli pdhjal
0 saadud tulpdiagrammi nimetatakse

[3500-4000) [4000-4500) [4500-5000) [5000-5500) hIStOgI’ammlkS

Suvinisu saagikus kg/ha

Veel markusi ja soovitusi

< Erinevalt tulpdiagrammist, mis on antud andmete korral iheselt méaratud,

> vBime samade andmete pdhjal saada Gisna erineva kujuga histogramme.
Lammaste  Sagedus Suhteline
h 35% kehamass, kg sagedus
g (55,60] 1 4,76%
E Zf | (60,65] 4 19,05%
£ o] (65,70] 7 33,33%
g 10% - (70,75] 2 9,52%
s (75,80] 5 23,81%
o (80,85] 0 0,00%
(55,60] (60,65] (65,70] (70,75] (75,80] (80,85]  (85,90]
Kehamass, k (85,90] 2 9,52%
ehamass, kg
Lammaste Sagedus Suhteline =~
kehamass, kg sagedus 2 jgf
(50,60] 1 476% 5 aow |
(60,70] 11 5238% £ ]
(70,80] 3333%  ow
(50,60] (60,70] (70,80] (80,90]
(80,90] 9152% Kehamass, kg

10
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pikkusega!

v Avatud vahemikke tuleks
vOimaluse korral véltida.

35%

30% A

25% o

20% A

15% o

Suhteline sagedus

10% A

5%

0%

Kehamass, kg

(55,60] (60,65] (65,70] (70,75] (75,80] (80,85]  (85,90]

Suhteline sagedus .

Veel markusi ja soovitusi

“"On tungivalt soovitav, et kdik kasutatud vahemikud oleksid vGrdse

v" Joonisele tuleb kanda ka vahemikud, kuhu thtki objekti ei sattunud!

w A o
L L 3
2R s

H
a
X

<60 60-65 65-80 >80-..

0% ]

Kehamass, kg

50%

40% o

30% A

20%

10%

Suhteline sagedus

0%

(55,65]  (6575]  (75,85]  (85,95]

Kehamass, kg

Veel markusi ja soovitusi

Kehamass, kg

ad
> histogrammil on ka x-telg
h esitatud pideval (mitte o s
diskreetsel) skaalal. 3
Selle Excel’is teostamine on % 31
muidugi (ks paras nikerdus ... 2 21
(http://ph.emu.ee/~ktanel/joonised_excelis/joonis3.php) 1
0
55
T,
o e |
I e T e il
20U I, S R
Sel | T
R S R N s
P el N S S S —
" (55,60]  (60,65] (65,701 (70,75] (75,80]  (80,85] ('85:&@]..

60 65 70 75 80 85 90

Kehamass, kg

Tanel Kaart
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Tegelikkus (mdnikord)

Habitat requirements of Peniophora junipericola 3
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Fig. 3. The habitats of Fenjophora junipericola. — a: Distance of the localities from the =ea; — b: Locdities parti-

tioned by amount of predpitation.
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&% Sagedused versus osakaalud

Kititud ulukid 0 Poder
& Punahirv
O Pruunkaru
O Metssiga
B Metskits
@ Hunt
1991 1995 2000 2005
v' Skaala!
Eestis kutitud pddrad
5000
4000
3000
2000
1000
0 -+
2002 2003 2004 2005

Veel markusi ja soovitusi

Kititud ulukid 0 Poder
100% B Punahirv
O Pruunkaru
80% O Metssiga
B Metskits
60%
0 Hunt
40%
20%
0%
1991 1995 2000 2005
Eestis kititud pddrad
4600
4300 -
4000 -
3700 -
3400 T T T V
2002 2003 2004 2005
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v" Vahel voib kaaluda absoluutsete ja suhteliste sageduste
esitamist samal joonisel ...

200
16%
o 0.6% 31.7% & Meand
SEE eander
150 SN 8eaver flooding
a O Lake
5 O Natural depression
= 66.7% O Man made
S 100 13.7%
T
&
£ 51.8%
S
=
50
63.0%
a T
EST DK NL

Figure 2. Amount and percentage of studied ponds depending on the pond’s tvpe.

Veel markusi ja soovitusi

‘p\:’\/ Ringdiagrammile eelistada tulpdiagrammi (eriti vordlemisel).

h Kititud ulukid 2000. aastal (osakaal, %) Ktitud ulukid 2005. aastal (osakaal, %)
43,0%
38,6% !
9 ' 38,8%
0% 35,3% 0%
30% 23,3% 30%
17,5%
20% 20% '
10%
10%
0% i o 2% 01% 01%  05% I
’ 0% —
= @ I E > 5 = ) o F 5
z 3 o g = B 5 £ = 5 2 s
o 2 s c a I @ 2 £ ] 8
= 2 3 2 2 ] El 5
= S e = = 2 g
o
Kutitud ulukid 2000. aastal (osakaal, %) Kutitud ulukid 2005. aastal (osakaal, %)
Metssiga Pruunkaru Metssiga
38,6% / 0,2% 43,0% Pruunkaru
Punahirv 0,1%
2,0% Punahirv
0,5%
Poder Poder
—233% 17,5%
Metskits
Metskits
35,3% Hunt 28.8% /_ Hunt
\0 o6 ’ 0,1%
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v' Sektordiagrammi kasutage tiksnes juhul, kui te tdesti soovite
kirjeldada, kuidas tervik osadeks jaguneb (ja mitte seda,
millist v&artust rohkem, millist vdhem esineb).

h Figure 1. The panorama of multifactorial diseases m Estonian dawy cows

Metabolic diseases  Retained placenta

11.5%

Uterine infection

232%

7.3% Other injuries

2.0%

Foot discases

34%

Enteritis
1.6%

Disorders of rumen
or abomasum

Ovulatory ~ 1-4%
dysfunction
10, )
1.3% Dystocia

Abortion 1.3%

0.5%

Prolapse of uterus

0.5%

Diseases of
Udder diseases respiratory tract

45.7% 0.2% 0.3%

Skin diseases

Veel markusi ja soovitusi
v Valtida tuleks 3-mo6tmelisi graafikuid, eriti ringdiagramme.

Rahva eelistused poliitiliste erakondade osas

Erakond  Osakaal (%)

= Sinised
h Sinised 34
Valged Punased 31
Mustad 12
Valged 23

Mustad

Punased . P
Rahva eelistused poliitiliste erakondade osas

Sinised

Valged

2 Rahva eelistused poliitiliste erakondade osas
35
30
25
20 Mustad Punased
15
10

s i

0+ T T T v

Sinised Punased Mustad Valged
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DY
LArvkarakteristikud

7
™+ andmestiku suurus (valimi maht, sample size) —n

v * (aritmeetiline) keskmine [average, mean] — X = Zi”:l X; / n
h « mediaan (nn 50%-punkt) [median]

» mood [mode] — enim esinev (suurima sagedusega) vaartus

Néide. Uuringu all olnud 5-I haigestunud loomal méérati haiguse peiteajaks vastavalt
8, 16, 12, 60 ja 14 paeva (ks uuritud loomadest oli ilmselt geneetiliselt erinev vai
siis sai juba mingit muud, haiguse avaldumist parssivat ravi).

Haiguse keskmine peiteaeg on

_ 8+16+12+60+14 110 .
X =—————=—=22 pdeva.
5 5
Peiteaeg, millest pooltel loomadel avaldus haigus varem ja pooltel hiljem, on leitav
kui kasvavalt jarjestatud peiteaegade keskmine vaartus e mediaan:
8,12,(14)16, 60

= med

N

LKeskmise omadusi

¢ 7 1. cx=cX, kus ¢ on konstant

2. Xx+c=X+c, kus c on konstant

ﬁ",i
w
>
a1
<
9
+
<

5. f(x) = f(X), kus f on monotoonne teisendus

Mediaani omadusi

1.med f(x) =f med(x) , kusf on monotoonne teisendus
Naiteks, kui med log,,(x) =2,
siis log,, med(x) =2=> med(x)=10>=100.

2. % =nxmed(x)

15
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‘.Vaatluste hajuvus

P, © Miinimum, maksimum, haare [range] = max —min

& * standardhalve [standard deviation] — 3:\/}6_12_”71()(i %)
h « dispersioon [(sample) variance] — s?

« standardviga [standard error] — se=s//n

Naéide. Uuriti 5 metsiku ja 4 puhtatdulise laborihiire reaktsiooni arritajale.
Tulemuseks saadi jargmised vaartused:

metsikud hiired — 15, 45, 30, 10, 25; labori hiired — 20, 25, 30, 25.
Keskmised reaktsioonid kummagi grupi jaoks on
% _15+45+30+10+25 125 _20+25+30+25 100 _

m :251 K|_ 25.
5 5 4 4
2 2 2 2 2
s - [(15-25)° +(45-25)° +(30-25)° +(10-25)° +(25-25)° _ [750 _ 875 ~1360:
\ 51 4
_ 2 _ 2 _ 2 _ 2
- (20— 25)? +(25 25)4+§30 25)° +(25-25)° _ {%  JT6.67 ~4.08.

N

LStandardhéIbe ja dispersiooni omadusi

¢ 7 1.s%(cx) =c?s?(x), kus ¢ on konstant

= 2. s(cx)=cs(x)

§ 3. s%(x+¢)=s?(x)

4. s(x+c)=5(x)

5. kui x ja'y on sdltumatud uuritavad tunnused, siis
s*(x+y) =s(x)+s*(y)

Teades vaid uuritava tunnuse keskvéartust (populatsiooni keskmist) ja
standardhélvet, vBime uuritava tunnuse vaartuste kohta ¢elda jargmist:

« vahemalt 3/4 uuritava tunnuse véartustest asuvad keskvéartusele
lahemal kui kaks standardhélvet (enamasti asub kahe standardhalbe
kaugusel keskvaartusest umbes 95% vaatlustest);

« vahemalt 8/9 uuritava tunnuse vaartustest asuvad keskvaartusele
lahemal kui kolm standardhdlvet (enamasti asub kolme standardhélbe

kaugusel keskvaartusest rohkem kui 99% vaatlustest).
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>
"Arvkarakteristikud Naiteid kirjandusest

<

A comparison of the methods for determination of the rennet
coagulation properties of milk
Acta Agriculturae Scand Section A, 2005; 55: 145148 Tay\or&Frands

Tayior & Feancis Group.

IVI KUBARSEPP', MERIKE HENNO', OLAV KART! & TUOMO TUPASELA?

AR

! Department of Animal Nutrizion, Institute of Veterinary Medicine and Amimal Seience, Estonian University of Life Sciences,
Kreurzwaldi 48, 51006 Tartu, Estonia, and *MTT Food Research, Myllytie 1, 31600, Jokioinen, Finland

Table I. Means, ranges and standard deviations (SD) for milk
composition and rennet coagulation parameters.

Mean Min. Max. SD
Fat,% 3.94 2.70 8.08 0.790
Protein, % 3.41 2.56 4.62 0.456
Lactose,% 4.81 4.38 5.18 0.174
Formagraph
RCT, min 9.5 3.5 35 4.95
Esp, mm 26.3 0 52 10.34
Optigraph
Ry 10 6.63 373 19.00 2.423
R, min 9.53 4.36 31.59 4.320
Asp, V 13.72 0 35.98 5.855
7

/|

39

Arvkarakteristikud Naiteid kirjandusest

T

Table 2. Fertility parameters of the first parity Estonian Holstein cows grouped by BCS at parturition

g ke
= 5
= 3 it i
o 83 . Body condition score at calving
2 g3 Fertlity parameters 50@-26 32535 @=39) BI@=21)
o £ ) Interval calving to first service (days) 91141 83+35 8854
2 S L - :
gl ™ g = First service conception rate (%) 17 23 0
& 2 5 § Service period (days) 82+ 144 T2£139 77+158
s ;g 33 Days open (of those pregnant) 173 £13.1 155 14.8 165 + 16.6
Gl 898 23 Services per conception 3.010.36 30+032 364042
S % % 2 Number of cows not pregnant 1 5 5
8 2%
g
E 5 % § & Values are arithmetical means + S.E.
3 BF  gic
g & g3
gl 42 282
N
= E 2 o_§ o 1.50
| < g E :I{'“\‘: 145
5 =hS] 33 ! 2 1.40
2 5o 2% s 135
B 22 51% g 120
2 Crg giz ERES
gl ER % i B 120
G 24290 gsw |4
[~ 3 4
il ZE 25 E1.15
Q SgE TE+ 3
2 OdE @f £ 1104
mEe S35
g Au® 2is 1.05
“l g9% E&% 1.00
22z Fid 1 2 3
= 2 E g%g Month after calving
268 2%¢ B$30B3.25-35 M23.75
58
HEe d:3

Figure 2 Milk fat/protein ratio of the first lactation Estonian Holstein cows during the first 3 months after
calving. Values are means + S.E. Milk fat/protein ratio was different (P<0.05) between BCS <3.0 (thin) and 23.75 (far)
groups during the first and second months of lactation

Tanel Kaart
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v' Tabelite puhul ei kasutata (enamasti) vertikaalseid jooni, selle asemel
,mangitakse* horisontaalsete joontega (ja vajadusel ka tiihjade
veergudega).

h Table 2. Mean pod and hay yields (t ha™ ') of five groundnut cultivars grown at Wad Medani, Sudan in
1984-86.
Pod vield Hay yield
Cultivar 1984 1985 1986 Mean 1984 1985 1986 Mean
Early Bunch 247 3.34 214 2.65 3.56 240 2.61 2.86
Grnrgia 119-20 1.73 3.38 2.29 2.46 3.50 3.88 2.81 3.39
UF79-1499 1.61 2.05 2.54 2.00 52.23 1.82 3.26 3.44
Apollo 1.47 3.38 1.93 2.26 4.65 344 2.81 3.63
MH 383 1.75 3.70 2.14 2.53 4.78 4.58 2,99 4.12
Mean 1.81 3.17 217 2.38 4.34 3.22 2.88 3.49
s.e. 0.235 0.223 0.167 0.210 0.571 0.292 0.264 0.573
7
Inside lines Between lines
. Number Coancesty Inbreeding Coancesty
Line of coefficient coefficient coefficient
stallions
Average | Max | Average | Max Average Max
Ahti 7 0,092 0,276 0,012 0,029 0,037 0,161
h Eni 4 0,110 0,255 0,004 0,009 0,041 0,163
Raspel 9 0,090 0,287 0,014 0,047 0,040 0,163
Taru 1 0,000 0,000 0,002 0,002 0,026 0,088
Taube 2 0,074 0,074 0,012 0,020 0,028 0,088
Inside lines Between lines
L Nurr:cber Coancesty Inbreeding Coancesty
ine 0] coefficient coefficient coefficient
stallions
Average Max Average Max Average  Max
Ahti 7 0,092 0,276 0,012 0,029 0,037 0,161
Eni 4 0,110 0,255 0,004 0,009 0,041 0,163
Raspel 9 0,000 0,287 0,014 0,047 0,040 0,163
Taru 1 0,000 0,000 0,002 0,002 0,026 0,088
Taube 2 0,074 0,074 0,012 0,020 0,028 0,088

Tanel Kaart
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Veel néiteid
. v" Véikese andmestiku korral
x> ~ .
¥ som T T vOib algandmed esitada
£ 5| £l samal joonisel keskmistega ...
é 65000 Y ¥ ;g[
£
4000 XJ
X
2000
Eesti holstein Eesti punane Eesti maatdug
580
—&#—«Kontroll —{-Katsel -—-O--Katsel
570
560
- - = 550
v' Ajas jargnevate vaatluste g s
korral vGib erinevate £ oo
gruppide keskmisi veajoonte ~ °*
- . - - - 510
kattumise valtimiseks pisut

nihutada ... ! z : ¢

N&dalat poegimisest

X p

Lehmade kontrollpaeva
piima rasvasisaldus, %

v" Vahel vBib Uhendada mitu joonist tiheks jooniseks ...

°

o
Pulli rasvaprotsend
aretusviantus

(2928)| (268) | (350) | (646) | (198) |(170) | (96) (2294) (776) |(568) | (503) |(280)
pull
(tutarde kontrol-lipside arv)

Joonis 20. Lehmade csimese lakiatsiooni kontrollliipside keskmine (= standardhilve) piima 35 &

pullide kaupa ja pulliderasvapr sarmus (I i Keskuse andmeil
seisuga 01.01.2011)

Acid {mmol/mol of VFA)
@
&

0,75
05

0,25

TO Tl T2 T3
Fig. 1. Least square means (< standard error) of isobutyric ()valeric () and propionic
(4) acid depending on the diet. #° Least square means with different letters are

statistically significantly different (P < 0-05).
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®
5%
~ »'Variatsioonikordaja [coefficient of variation] — v = %xloo%

R Aga mis siis, kui keskmine on negatiivne?

o Naide. Piim, kg Rasv, % Valk, SRA, Energia-

h % tuh/ml bilanss, MJ
Keskmine 30,23 413 3,17 695,92 -36,24
St. hélve 5,32 0,74 0,24 1111,99 52,99
Var. kordaja 17,60 17,98 7,59 159,79 -146,22

Table 1. Mumber of observations (n), means, and coefficlents
of wariation (CV) for test-day milk coagulation, production, and
W% composition traits

Trait n Mean  CV (%)
Curd firmness (Ey) (mm) 17 577 27.0 a7
Milk coagulation time (RCT)' [min) 17,577 2.3 a
Milk yield (kg) 17575 .G 28
Fat (%) 17536 405 17
Frotein (%) 17,567 .38 9
scg? 17 587 2.9 85
Urez {mg/L) 17228 26.8 31
oH 17577 6.8 1

'L og-transformed.
208 = [lege(BCE/100,000) + 3.

N

LKvantiiIid, protsentiilid

,‘_-Y{Vartiilid — alumine kvartiil e 25%-punkt ja tlemine kvartiil e 75%-punkt
:[Iower, upper quartile]

* kvartiilide vahe [interquartile range, IQR] — kasutatakse varieeruvuse
iseloomustamiseks

« detsiilid, protsentiilid e protsendipunktid/kvantiilid

a-kvantiiliks [a-quantile] nimetatakse sellist uuritava tunnuse vaartust,
millest vidiksemate vairtuste osakaal mootmistulemuste seas on a.
* min, max

50%
Kvartiilide vahe

95%-punkt

Min Alumine kvartiil Mediaan Ulemine kvartiil / Max
| 25% | 25% | 25% | 25%, |
T T T T T 1
e W
95% 5%
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Y

LKarp-vurrud diagramm [boxplot]

Karp-vurrud diagramm

- wn
N
ulemine kvartiil
e |
~
Mediaan
w |
alumine kvartiil
e
24
w
w

/

/

—~

suurim vaartus

o véikseim véartus

N

LKarpv‘u rrud-diagramm

67‘3 =3 Coping capacity of dairy cows during the change from conventional

Naiteid kirjandusest

to automatic milking!

: D. Weiss®, 8. Helmreich®, E. Mastlf, A. Dzidic*, and R. M. Bruckmaier*?

“Physiology Weihenstephan, Technical University, Munich, Germany and
HInstitute of Biochemistry, University of Veterinary Medicine, Vienna, Austria
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11,17 Dioxoandrostanes, nglg

©2004 American Society of Animal Science. All rights reserved.

J. Anim. Sei. 2004. 82:563-57

b

0

-20

a
=}
: £
%
-10 0 10

Time before and after ACTH application, h

Figure 9. Boxplot of the feces 11,17 dioxoandrostanes
concentrations (fresh-matter basis) before and during
ACTH administration. Each box shows the median and
the upper and lower quartile value; the whiskers show
the 10th and the 90th percentiles. The circles represent
data points that were outside the centiles. Means without
common letters differ (P < 0.05).
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LKarpvurrud-diagramm
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Farm

Vasikate siinnimass farmide kaupa. Vaartused, mis jadvad alumisest vGi tilemisest
kvartiilist kaugemale kui 1,5-kordne kvartiilide vahe, on loetud erandlikeks ja

tahistatud simboliga °.

7

Y
D diagrammid

L3

< 24 hours in pigsty:
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85.67 4%% %42
e
Ul o osnaa0
U0
0
0.240 ////;//////////% . 2
¢%ﬂ? < 26.10

o
)
%

25.47

temp

26.10

v 3-mddtmelised pinnad sobivad sageli illustree-
rimaks matemaatilise modelleerimise tulemusi.

Tahla 1 & Tha ahrarrad mradictad and actiomatad ctandard dasrintinne aF tha fnteanlaes

ali)

Figure 3.4. Pattern of G(ilz) and optimal number of daughters per sire (vertical arrows
for integer numbers and dotted line on xy-plane for continuous numbers) in different

. aqe . o b 2 o
true heritability values (=360, o =1).
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! v' Diagramme voib
“ omavahel kombineerida ...

™
N ° o
o o ©
° )
Al ] ° 0o 0 0
° o
o
o
9° 5 o
0% o
o 4 o o o o
o
o
o & °
N ° o o °
o
<+ o o °
o
o
o
R ° o ©
(fIJ,
T T T T T T T
-3 -2 -1 0 1 2 3

AR

n

v(.M0nikord vdib terve ettekande mahutada ihele joonisele ...

2

#donors

4500 1

4000 4

3600 4

3000 4

2600 4

2000 4

1200 4

1000 4

200 4

4825

MD0-M29 Luude ja liigeste

Diagnosis with >400 current occurrence

haigused

HB0-H9S Karv ahaigused
KOD-K19 Hamrnaste,
suukoopa ja l§ualuude

haigused

170-199 Arterite ja veenide

haigused
130-152 Muud
siidamehaigused
120-125 Stdame
isheermiatived

Diagnosis

NOO-N99 Kuse- ja

4850

suguelundite haigused

O current diagnosis with low and null reliability
@ current diagnosis with medial reliability

mcurrent diagnosis with high reliability g
o past diagnosis
—current diagnosis having drugfs) §
< average # drugs per donor with drugs | 7
+ max # drugs per donor with drugs
+average # current diagnosis per donar 5
max # current diagnosis per donor 1ls
* TR . T4
,,,,,, : H * 13
2
1
0

ja
L00-L93 Nahahaigused
EO0-E07 Kilpnaarme
haigusseisundid
paroksiismaalsed e
akkhootised haired

G40-G47 Episoodilised ja L=

K20-K3 Soagitons, mao-

# drugs | # diagnosis per donor with current diagnosis
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Populatsioon ja valim

Eesti Maaiilikool
[EM Estonian University of Life Sciences

N

‘.Populatsioon versus valim

= Uldkogum (populatsioon) on reaalselt olemasolev vi ka abstraheeritud
& objektihulk, mille/kelle kohta soovitakse uurimist0 tulemusena sisulisi
h jareldusi teha

Populatsiooni defineerides piiritletakse dra uuritav objekt ajas, ruumis,
katsetingimuste kaudu, ...

Naiteks:

« Eesti talud 2007. aastal,

« pdllu nr 12154 saagikus (nii minevikus, praegu kui ka tulevikus),
* kdik Eestimaa pdllud, millel kasvatatakse talirukist,

* Eesti pdhjaranniku jogedes kudevad 16hed,

* Eesti maatbugu veised,

* Eesti sigade pekipaksuse muutus ajavahemikul 1995-2005,

* kdik antud mindiga teha voidavad kulli/kirja viskamised,
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N

‘.Populatsioon versus valim

= Valim [sample] on teatava eeskirja jargi moodustatud hulk tldkogumisse
> kuuluvatest objektidest e uurimiseks valitud tldkogumi osa.

h Populatsioon  Valim

Eesti vetes kudevad I16hed  Kontrollplikidel piiltud 60 18het

Eestis jéudluskontrolli all olevad 1.  JBudluskontrollikeskuse
laktatsiooni EHF-lehmad andmebaasist vélja valitud 12000
1. laktatsiooni EHF-lehma

Kolm erineva séilitusainega jogurtipartiid 10 proovi igast jogurtipartiist

Statistika olemus:
+ vOtame teatud reeglite jargi osa tildkogumist (valimi),
« analitisime seda ja
« teeme jareldusi kogu tldkogumi kohta!

N ‘ %
LPopuIatsiooni parameetrite hindamine

AR

Kolmekimne uurija hinnangud keskvaartusele,
kasutades 20 elemendilise valimi keskmist

30

Keskviaus e

a

%

Uurija number
5

T T T T T T
20 22 24 26 28 30

keskmine

Tanel Kaart
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>

, Punkthinnangud

Kui huvipakkuva vaartuse hinnanguks on ks konkreetne arv, siis

™" radgitakse, et tegemist on punkthinnanguga.

& Mérkimaks, et tegu on hinnanguga, Kirjutatakse sageli arvkarakteristikut

h iseloomustava slimboli kohale katuseke, laineke vms; nditeks parameetri
@ hinnang on 4.

Populatsiooni parameeter Hinnang valimi p&hjal
keskvaartus [expectation] keskmine
EX, 1 X
populatsiooni dispersioon valimi dispersioon
DX, var(X), o2 D X, var(X), s2
populatsiooni standardhélve valimi standardhdlve
o S
populatsiooni mediaan valimi mediaan
med(X) med(X)
populatsiooni a-kvantiil valimi a-kvantiil
qa qu

AR

N

LPopuIatsioon versus valim

3 Valimi pdhjal tehtud jareldused on Giged,
« kui valim on esindav e representatiivne, st et uuritava tunnuse
vaartuste pro<ns1:XMLFault xmlns:ns1="http://cxf.apache.org/bindings/xformat"><ns1:faultstring xmlns:ns1="http://cxf.apache.org/bindings/xformat">java.lang.OutOfMemoryError: Java heap space</ns1:faultstring></ns1:XMLFault>