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“Naide: Ulvi Moor jt, ,6unauuring®.

¢ "« Ankeetkiisitlus aastatel 2007 ja 2012;
« kokku 668 inimest, mehed-naised, viis vanuseklassi, neli haridustaset;
* kiisimused kujul

. ,,Kas eelistate kodumaist v8i importéuna?“,
- ,,Kui olulised on 6una puhul Teile kui tarbijale ...* jne

« kiisimuste vastused 5-palliskaalal (1-5)

A B C [u] E F G H | J K L M ] 8] F
1 Jrtknr  Aasta Sugu  “anuse Haridus X1 ®E_1 ®5_2 X5_3 X5_4 X8 +9 X100 K11 X113 K14
2 201 2007 2 4 4 5 2 4 5 5 5 3 3 4 3 3
3 202 zo0? z 1 2z 3 4 5 4 4 4 3 3 1 1
4 203 2007 2 4 4 4 4 4 5 5 5 4 3 4 3 3
5 204 zo0? z 3 3 4 3 4 4 2 4 2 3 4 4 2
1] 205 2007 2 4 4 4 5 4 5 5 4 2 3 4 2 2
7 206 2007 Z 3 4 4 4 4 5 5 z 3 1 4 3 2
] 207 2007 2 2 4 4 3 4 5 5 4 4 3 2 4 3
9 208 2007 2 4 4 5 4 4 5 5 4 3 2 4 3 4
L 208 2007 2 4 4 4 2z 4 5 2 2z 3 3 5 4 2
14 210 __annd ) C E) c ) 4 C c A a2 ) 4 ) 2

Vo
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55,Ounauuring® — kuidas uurida seoseid ja erinevusi?

< v+ Tavaline lahendus:

- - - - -
> - Sagedustabelid ja vastavad joonised
500
ONaine
h _ 400 | MMees
. z
o keskmised g 300
5 200
E_ £ 100
5_47 Haput Haput Magusat  Vimalikult
bl magusa hapu magusat
z varjundiga varjundiga
£ 3 54l o Missuguse maitsega Sunu eelistate?
E E5T TS [ 17H
2, 3%
=
<
1
2007 | 2012 | 2007 | 2012 | 2007 | 2012 | 2007 | 2012
Maitse Tevislidus | Valius Hind
- korrelatsioonid
Kodumaisus  Hind  Valimus  Maise  Tenvislkkus Mahesus | Magusus
Faodumaisus 1
Hind 00008808 1
Valimus 00785273 (1235804 1
Maitss 00185897 00942401 02282795 1
Tervisikkus  0.3668458 (1043572 00226645 (.1102184 1
Mshesus 03176403 0045162 DOT44182 (.0326808 02969459 1
Magusus 00318697 (0.0810915 01678925 (0.1122004 0.0066499 0.0083751 1
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55,Ounauuring” — kuidas uurida seoseid ja erinevusi?

* Vel tabeleid ja jooniseid
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mahetoolmisest

Kas eelistate mahetootmisest v3i tavatootmisest pirinevat duna?

Probleem:

erinevate tabelite ja jooniste arv vdga suur, mistdttu on raske aduda
terviklikku kompleksset pilti ja olulisemaid seadusparasid!

‘-

J ;,(")unauuring“ — peakomponentanaliils (PCA)

» Eesmargiks leida algsete tunnuste lineaarkombinatsioonid, mis
kirjeldaksid vBimalikult hasti ara algseis tunnustes sisalduva info:

— X; —,,Kas eelistate kodumaist v0i importGuna?*,

— X, — ,,Kui olulised on 6una puhul Teile kui tarbijale 6una hind*,

X3 — »,Kui olulised on 6una puhul Teile kui tarbijale duna valimus*,

~ X, —,,Kui olulised on duna puhul Teile kui tarbijale duna maitse*,

Xs — »,Kui olulised on 6una puhul Teile kui tarbijale duna tervislikkus®,
: Xs — »,Kas eelistate kodumaist v6i importduna?,

) X7 — ,,Kas eelistate mahetootmisest vdi tavatootmisest péarinevat duna?“.

>
R

* Taolisi lineaarkombinatsioone nimetatakse peakomponentideks voi

faktoriteks (principal components, factors): o~ _, .y o & oy
1= Mt 2172 e AT

PC, = bypXy + byoXy + ..+ bypXy
» Peakomponentanaliilis moodustab
lineaarkombinatsioonid nii, et
esimene peakomponent kirjeldab ara vbimalikult suure osa kdigi
algtunnuste koguvarieeruvusest,

PC, = byX, + bypXp + ..+ bygXy

teine vBimalikult suure osa alles jadnud varieeruvusest, jne.
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9, Ounauuring” — peakomponentanaliiiis

» Matemaatiliselt baseerub peakomponentanaliitis uuritavate tunnuste
korrelatsiooni- v8i kovariatsioonimaatriksi A omavéartusanalidsil:

- lahendatakse maatriksvorrand (A —A1)b =0, kus

- A onmaatriksi A omavaartus (eigenvalue), mis
peakomponentanaliiisi kontekstis nditab faktori poolt

kirjeldatavat varieeruvust,

. vektor b on korrelatsioonimaatriksi omavektor (eigenvector),

mis peakomponentanaltitsi kontekstis sisaldab
korrelatsioonikordajaid algsete tunnuste ja moodustatud
peakomponendi vahel ja

mille elemendid on ka algsete tunnuste (standardiseeritud)
vadrtuste kordajaiks peakomponendi vaartust maaravas
vérrandis — nn faktorlaadungid (factor loadings);

kdik omavektorid on omavahel ortogonaalsed, millest

tuleneb ka, et vastavad peakomponendid on sdltumatud

(nende vaheline korrelatsioon on null).

‘-

22, Ounauuring” — peakomponentanaliiiis

Aasta  Sugu  Vanus  Haridus Kodumais Hind Walimus Maitse  Tervislikk Mahesus Magusus

A d d 2007 Naine 3645 Kdrgharidus 5 Z 4 3 3 5 3
name 2007 Naine 3645 Kairgharidus 4 4 4 5 5 5 4
2007 MNaine  31-35  Keskharidus 4 3 4 1 2 4 2

2007 Maine 3645 Kdrgharidus 4 g 4 5 5 4 2

2007 Maine  31-35  Kérgharidus 4 4 4 5 5 2 3

2007 Maine  26-30  Kérgharidus 4 3 4 5 5 4 4

KOI’TelatSiOOﬂi 2007 Maine  36-45  Kérgharidus 5 4 4 3 3 4 3

maatriks Correlation Matrix

Kodumaisus Hind Valimus Haitse Tervislikkus Hahesus MHagusus

Kodumaisus 1.0000 0.0024 -.1168 0.0330 0.3672 0.3150 -.0336

Hind 0.0024 1.0000 0.0969 -.0955 0.0923 -.0532 0.0803

Val imus -.1168 0.0969 1.0000 0.2488 -.0026 0.0009 0.1644

Maitse 0.0330 -.0955 0.2488 1.0000 0.1175 0.0463 0.1065

Tervislikkus 0.3672 0.0923 -.0026 0.1175 1.0000 0.3010 -.0253

Mahesus 0.3150 -.0532 0.0009 0.0463 0.3010 1.0000 -.0137

Magusus -.0336 0.0803 0.1644 0.1065 -.0253 -.0137 1.0000

Eigenvalues of the Correlation Matrix

Omavaartused Eigenvalue Difference Proportion Cumulative
1 1.68647373 0.31979660 0.2403 0.24093

2 1.36667713 0.27516894 0.1952 0.4362

2 1.09150819 0.21761178 0.1559 0.5921

4 0.87389641 0.11057473 0.1248 0.7163

5 0.76332168 0.13469642 0.1090 0.8260

. & 0.62862526 0.03912765 0.0898 0.9158
Omavektorld 7 0.58949761 0.0842 1.0000

Eigenvectors

PC1 pCc2 PC3 PC4 PCS PCBE PCY

Koduna isus 0.586188 -.102402 0.049232 0.130467 -.232729 -.646768 0.392403

Hind 0.003733 0.150112 0.853858 -.279199 -.090420 0.22395%8 0.334805

Valinus -.064445 0.651881 0.012185 -.320255 0.466492 -.479779 -.142776

Maitse 0.138294 0.550956 -.441186 -.227814 -.451197 0.329749 0.344188

Tervislikkus 0.582203 0.080325 0.150378 -.173669 -.237079 0.136212 -.725984

Mahesus 0.539543 0.009267 -.085812 0.152815 0.669466 0.415805 0.238774

Magusus =-.054988 0.481603 0.209123 0.834896 ~-.109857 0.034131 =-.104925
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9, Ounauuring” — peakomponentanaliiiis

e Eigenvalues of the Correlation Matrix
> O m a'va'a' rtu Sed Eigenvalue Difference Proportion Cumulative
L= 1 1.68647373 0.31979660 0.2409 0.2409
2 1.36667713 0.27516894 0.1952 0.4362
3 1.09150813 0.21761178 0.15539 0.5921
: 4 0.87389641 0.11057473 0.1248 0.7169
5 0.76332168 0.13469642 0.1090 0.8260
[ 0.62862526 0.03912765 0.0898 0.9158
h T/ 0.58949761 / 0.0842 1.0000
« Korrelatsioonimaatriks avaartused naitavad peakomponendi poolt

kirjeldatavat varieeruvust ja selle osa koguvarieeruvusest.
« Et algsed tunnused analiisi eel standardiseeritakse, on nende dispersioon

vOrdne (ihega ja sestap omavad uksiktunnustest suu

at kirjeldusvdimet vaid

Variances

Comp.1

peakomponendid, millele vastav omavaartus > 1.

i

Comp2 Comp3d Compd CompS Cemp6 Comp?

‘-

22, Ounauuring” — peakomponentanaliiiis

Comp. 1 Comp. 2 Comp. 3 Comp. &

Cumulative Proportion 0.2399511 0.4360000 0.5920202 0.7175224 0.5264529 0.91427450 1.0000000
> apple.pe.corisdev'z § peakomponentide dispersioonid (omsvaartused)

Comp. 5
1.6798677 1.3721324 1.0921411 0.8785157 0.7627236 0.6145431 0.6000764

Comp. 6 Comp.7

Omavé_artused Eigenvaluss of the Correlation Matrix
Eigenvalue  Difference  Proportion  Cunulative
s H 1
* Erinevad programmld | 1.68647373  0.31979660 0.2409 0.2409
¥.  valjastavad tulemusi I L O R
I 4 0.07389641  0.11057473 0.1248 0.7169
H i 5 0.76332168  0.13469642 0.1090 0.8260
erineval kUJU” 6  0.62B62526  0.03812765 0.0898 0.9158
7 0.58949761 0.0842 1.0000
> apple.pco.cor <- princomp(appledatal,c(-1:-4)], cor=TRUE, scores=TRIUE) SAS H
> swmmary(apple.pe.cor] -l
Importance of components: t d
Comp. 1 Comp. 2 Comp. 3 Comp. 4 Comp. 5 Comp. & Comp.7 pro seauur
Standard deviation 1.2960971 1.1713805 1.0450556 0.9372917 0.8733405 0.78392800 0.7746460 H
Proportion of Variance 0.23995811 0.1960189 0.1560202 0.1255022 0.1089605 0.08779187 0.0857252 prlncomp

> apple.pc.corZ = dudi.pcalappledatal,c(-1:-4)], scale=T, scannf-F)
. . . > summaryiapple.pe.cor)
R-i funktsioon princomp flass: pea dudi
Call: dudi.pea(df = appledata[, c(-1:-4)], scale = T, scannf = Fj
Total inertia: 7
Eigenvalues:
Ax1l Ax2 Ax3 Axq AxS
. . . 1.6799 1.3721 1.0921 0.8785 0.7827
R-i funktsioon dudi.pca
Projected inertia (%) :
Ax1l Ax2 Ax3 Axq AxS
24.00 19.60 15.60 12.55 10.90
Curulative projected inertia (%) :
Ax1l Ax1:2 Ax1:3 Ax1:4 Ax1:5
24.00 43 .60 59.20 71.75 82.65
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- Eigenvectors
Omavektorld PC1 PC2 PC3 PC4 PCS PCE PC7
| Kodumaisus 0.586188 -.102402 | 0.049232 0.130467 =-.232729 -.646768 0.392403
Hind 0.003733 0.150112 | 0.853858 -.279199 -.090420 0.223958 0.334805
Val imus -.064445 0.651881 | 0.012185 -.320255 0.466492 -.479779 -.142776
: Nait;e 0.138294 0.550956 | -.441186 -.227814 -.451197 0.329749 0.344188
Tervislikkus | 0.582203 0.080325 | 0.150378 -.173669 -.237079 0.136212 -.725384
Mahesus 0.539543 0.009267 | -.085812 0.152815 0.663466 0.415805 0.238774
h Magusus -.054988 \0.481603 | 0.209123 0.834896 -.109897 0.034131 -.104925%
« Korrelatsioonimaatriksi omavektorid s aimas
(eigenvectors) kujutavad enesest N
korrelatsioonikordajaid algsete tunnuste 0
ja moodustatud peakomponentide vahel. .
- Hjnhd
g Tervislikkus
« Samuti on omavektori elemendid :”
algsete tunnuste standardiseeritud vaartuste | <2
kordajaiks peakomponendi véartust
maaravas vorrandis R
—nn faktorlaadungid (factor loadings).
Nditeks avaldub esimese peakomponendi vaartus kujul
PC, = 0,586*st(Kodum.) + 0,004*st(Hind) — 0,064*st(Vélimus) + ...,
siin st() tdhendab standardiseeritud tunnust.
- >
[~ . [11 s an
27,0unauuring” — peakomponentanallilis
Omavektorid
= « Erinevad programmid v@ivad anda tulemuseks vastupidise mérgiga
> omavektorid!
k Naiteks antud juhul PC2; = —PC2,s.
> apple.pc.corZicl PC1 pC2
R' Fodwraisus U.saswszgé U.wzquzs:i SAS ﬁ?:;maisus g-ggg;gg ;.:gg??g
Ghltmis  -0.Dfa4sast -0 d9ieR0727 val inus 5:06344s 0.951691
Taicse 0.138293607 -0.550955667 Tervislikkus 0.582203 0.080325
Tervislikkus 0.582203193 -0.080325460 Mahesus 0.539543 0.009267
Mahesus 0.539542991 -0.009Z66879 Magusus -.054988 0.481603
Magusus -0.054967774 -0.451603192
P T T Valimus
d AN 08 Maitse
ﬂ‘. ‘L“
[ 02
}I ," __’:"’7(-) ® il Tervislikkus
| | T T e
1y Fi‘lln-(\; g ° Mahesus|
"-.‘ [\ / Kodumaisus
\ ™~ . ,- // 04
~ 1 L 04 0.2 pmﬁul%) 02 04 06
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2 Skoorid

o » Peakomponentide véartuseid nimetatakse ka skoorideks (scores).
v Skoorid on vélja arvutatavad iga andmebaasi rea tarvis:

KodumiHind  alirmusMaitse Tersisli Mahest Magus PCAT PCA2 PCA3 PCA4 PCAS

5 2 4 5 5 5 3[ 1901704 0.264167] 0.389534 -0.32087 052952
3 4 5 4 4 4/_,
4 i 4 5 5 5 0771246 1.260366| 0160522 13685335  -0.0863
4 4 4 2 4 2| 038148 314741| 0.01837 -0.00201 1.47568
4 5! 4 5 5 2| -0.38591 0426845 | AAt402 1 009GE _NE0101H - —
] 4 4 5 5 2 3| -0.78525 -0.05342 Epmaluce g=2
4 3 4 5 4 4| 1.011838 \%5254 o]
f132]
* NB! Kui mdned uurimisobjektil on

mdne algse tunnuse védrtus puudu,
jaab taoline objekt vaikimisi
analuitisist valja

(st, et ei arvestata ka tema teisi,
olemasolevaid vaartuseid).

Kodumaisus

[Mahesus|

- ~,
27, 0Ounauuring“ — peakomponentanallilis
2 Skoorid

=  Peakomponentide véartused e skoorid vGimaldavad peakomponente seostada

&4 teiste andmebaasi kuuluvate tunnustega ja teha seel&bi tldisemaid jareldusi
h andmetes leiduvate mustrite/struktuuride kohta.

Samas ei oma peakomponentide
vadrtused mingit sisulist tdhendust
arvestamata nende seotust algsete
tunnustega.

Tanel Kaart, 2014
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73 Keskmised skoorid pluss omavektori elemendid — nn bi-plot

a8
Valimus
a6
Maitse
Magusus
04
*
0.2 26-30
Keskharidus " Naine
- . Tervislikkus
36-45|
0 2012 © /
' 200 ! Mahesus
= E3
Kdrghoridus 46-55
Mees "
A Kodumaisus
0z ss5 "
= pghiharidus = 31-35
04
-0.4 -0.2 0 0.2 04 0.6
PC1 (24.1%)

e

g 67 (2004) 173-183

Lendscape ond Urban P!

Omavektorid ja skoorid
Bumblebee communities as an indicator for landscape

monitoring in the agri-environmental programme

J’Peakomponentanaliilis — na

Kalev Sepp™*. Merit Mikk®, Marika Miind ®. JTaak Trun®

de teadusartiklist

24
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Fig. 2.
of the PCA based on the regional bumblebee distribution. The
numbers for the study areas are given in Table 4. A: Centroid of

(a) Ordination of studied sites according to the results

less intensively used agricultural area (LI) (<45% arable land):
B centroid of intensively used agricultural area (I) (>65% arable
land). (b) Correlation of the bumblebee species variables with the
two first axes of (F1 x F2) of the PCA. (1) B. lapidarius. (2) B.
lucorum. (3) B. pascuorum. (4) B. veteranus, (5) B. schrenclki. (6)
B. ruderarius. (7) B. pratorum. (8) B. hortorum. (9) B. svlvarum,
(10) B. soroeensis. (11) B. distinguendus. (12) B. hvpnorum, (13)
B. terrvestris, (14) B. jonfiius and (15) B. subierrancus. The first
and second principal components describe 30.9 and 18.7% of the
overall data variation. respectively. The effect of the grouping
factor 1s statistically highly significant (P < 0.01).

Tanel Kaart, 2014
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& - Omavektorid ehk

Mineralization in Soil. Journal of
Environmental Quality.

Principal Component 2 - 24.76 %
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bJ Kergej(")ustiku MM 2013, meeste 10-voistlus

ETMI KOHT KOKKU 1 100M KAUGUSH KUULITOU KORGUSH J400M  TJ110M  KETTAHEIITEIVASHU ODAVISE J 1500M

Ashton Eaton (USA) 1 8809 10.35 7.73 14.39 1.93 46.02 13.72 45 5.2 64.83 269.8
Michael Schrader {GER) 2 8670 10.73 7.85 14.56 199 47.66 14.29 46.44 5 65.67 265.4
Damian Warner (CAN) 3 8512 10.43 7.39 14.23 2.05 48.41 13.96 44.13 4.8 64.67 270
Kevin Mayer (FRA) 4 8446 11.23 7.5 13.76 2.05 49.53 14.21 45.37 5.2 66.09 265
Eelco Sintnicolaas (NED) 5 8391 10.85 7.65 14.08 2.02 48.25 14.18 39.21 5.3 56.75 264.6
Carlos Chinin (BRA) 6 8388 10.78 7.54 14.49 1.96 48.8 14.05 45.84 5.1 59.98 276
Rico Freimuth (GER) 7 8382 10.6 7.22 14.8 199 48.05 139 48.74 4.9 56.21 277.8
Ilya Shkurenev (RUS) 8 8370 10.97 7.35 13.88 2.05 48.39 14.34 44.06 5.4 59.46 277
Willem Coertzen (RSA) £l 8343 10.95 7.44 13.88 2.05 48.32 14.3 43.25 4.5 69.35 264.6
Leonel Sudrez (CUB) 10 8317 11.07 7.33 14.2 139 48.21 14.62 46.41 4.9 68.61 263.9
Pascal Behrenbruch (GER) 11 8316 10.95 719 15.86 199 43.4 14.496 45.66 4.7 67.07 277.2
Andrei Krauchanka (BLR) 12 8314 11.19 7.39 14.84 211 49.65 14.44 46.12 5.1 59.88 279.6
Gunnar Nixon (USA) 13 8312 10.84 7.8 14.68 2.14 48.56 14.57 42.38 4.6 57.97 275.8
Mihail Dudas (SRB) 14 8275 10.67 7.51 13.45 1.96 47.73 14.59 44.06 4.9 59.06 266.6
Thomas van der Plaetsen (BEL) 15 8255 11.09 7.64 13.57 2.05 43 14.66 41.17 5.1 65.31 277.9
Artem Lukyanenko (RUS) 16 8177 1111 7.09 14.43 199 49.01 14.21 44.06 3 61.83 273
Mikk Pahapill (EST) 17 8170 1133 7.12 14.87 199 49.84 14.54 47.57 5 62.89 273.2
Eduard Mikhan (BLR) 18 7968 10.97 7.42 14.15 1.96 48.8 14.82 43 4.6 50.74 273.7
Maicel Uibo (EST) 19 7850 1121 7.26 13.68 211 50.6 15.29 41.84 4.9 59.63 288.3
Sergey Sviridov (RUS) 20 7843 10.88 7.3 14.2 19 5113 15.23 45.26 4.5 69.38 286.4
Pelle Rietveld (NED) 21 7840 11.15 6.68 13.21 1.9 48.67 14.37 38.06 5.1 64.38 275.9
Keisuke Ushiro (JPN) 22 7751 1144 6.84 13.17 1.96 51.2 15.32 45.31 4.9 67.65 278.9
Brent Newdick (NZL) 23 7744 1114 7.28 13.84 2.02 50.25 15.19 42.43 4.5 37.3 278.5
Marcus Nilsson (SWE) 24 7540 1142 6.62 14.81 1.87 50.56 15.04 42.43 4.5 54.86 260.1
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bJ Kergejoustiku MM 2013, meeste

(B) korrelatsioonimaatriksi baasil?
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Gunnar Noon (USA)

Mihail Dudas (SRE) 2
~ Ihva Shigirane (=) .
o ARGl el Uibo a
g 2
3 24 ATt —> JAs00- @ o

Ml Pahapil (ES
R HIRRIAYE D) _
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S _

Susrez [CLB) F&

e G daraen (R b

DAVISE
T T T T -
-04 02 00 02 04
[ > summary{Moskvaz013.pe.covi Comp 1
Importance of components:
Comp.1 Comp.2 Comp.3 Comp.4 Comp.5 Comp. 6

Standard deviation 7.0808935 4.5103282 2.57242000 1.13625756 0.523119243 0.206246669 0.2
(A)< Proportion of Variance 0.6074235 0.2912718 0.07553948 0.01585243 0.003305818 0.001060206 0.0
Cumulative Proportion 0.6074235 0.8986855 0.97863528 0.89425771 0.957593530 0.998653736 0.8
> Moskvaz013.pe.covisdev'2
Comp.1 Comp.2 Comp.3 Comp. 4 Comp.5 Comp. 6 Comp.7
50.262193387 24.111323003 6.617344642 1.205698288 0.273653742 0.087763274 0.083083100
> summary (Moskva2013.pe.cor)
Inportance of componsnts:

Standard deviation 1.6277122 1.2625456 1.2096283 1.0108132 0.83050062 0.826258517 0.75358
(B)‘ Proportion of Variance 0.3340532 0.1594021 0.1463201 0.1021743 0.086558314 0.06527837 0.05878
Cumulative Proportion 0.3340532 0.4934553 0.6357754 0.7419487 0.62553287 0.55680924 0.95358
> Moskva2013.pe.corisdevts
Comp.1 Comp.2 Comp.3 Comp. 4 Comp.5 Comp. 6 Comp.7 Comp.8
3.34053178 1.59402146 1.46320074 1.02174324 0.86583140 0.68276371 0.56789296 0.27743078 0.12

Uksikalade tulemuste peakomponentanaliiiis:

Comp.1 Comp.2 Comp.3 Comp. 4 Comp.5 Comp. 6 Comp.

10-vOistlus

(A) kovariatsiooni- voi

4 2 0 2 4
L L .
- Thormas van der Plaetsen [BEL) e
Eelco Sintnicolaas (NED gy i en FHLPC E5T)
T senev RU
“ EnheRgEney Fus!
Ketin Mejer (FRA)
‘ HARBORAERIEPY) L1500 Keisuke Listy
wm(v )
2 | oo Wb ERE SR
on (L e Llphnenca (RUS)
Cates o ER
Michael Schraer (5ER]
o Leonel Fularez jCLUB)Sergey Svndov [RUL o
=) ke Pahagil (ES
_ Edileed Mikhan (BLR
Rico Freimuth (GER)
< METTAEIDE
Pascal Befrenbruch (GERMarcus Nilsson (S
T T T
04 0 an 02 04
Comp 1
Comp.7 Comp.8 Comp.9 Comp. 10

511833993 0.1903355125 0.1015774418 4.247672e-02
007621834 0.0004376403 0.0001246442 2.175614e-05
954155194 0.5998535596 0.5599782035 1.000000=+00

Comp.8 Comp.9 Comp. 10
0.036227807 0.010317977 0.001504272

7 Comp.8 Comp.9 Comp. 10
67 0.52671695 0.35475016 0.246447183
93 0.02774306 0.01258477 0.008073621
55 0.58134161 0.98352635 1.000000000

Comp.9 Comp. 10
584765 0.06073621

J’Kergejoustiku MM 2013, meeste

Uksikalade punktide peakomponentanaliiiis:
(B) korrelatsioonimaatriksi baasil?

Gunnar Nixen (USA) 2
< | Ecuard Mikhan (BLR) -
3
Brant Newdick (NZL) g
cal Uiba [EST) =
o T Darfl WRBSEELR)  Marcus Nilssor o
. Vel L derizen (RoA) o
5 7| Mok renbrdi §SEE i dov (RUS) = 3
P ivL\\\AawlvrP
ston (SR Shiurdsh ﬁilﬁm‘ﬂ ik 8
f= | Kanin Mayer :
: E eau{aé ek icuey
‘ Keisuks Ushiro [JP] 2
L 2
= HFPE  p N
24
T Pelle Ristveid { | 2
T T T T T s
04 02 00 02 04
[ > swwary (Moskvaz013p.pe.cov) Comp 1
Importance of components:
Comp.1 Corp.2 Corp.3 Comp.4 Comp.5 Comp. &

Standard deviation 113.6232231 78.4184658 76.1520456 70.8828267 53.44232987 42.57216073
(/\)4 Proportion of Variance 0.3428005 0.1532843 0.1539823 0.1334104 0.07583653 0.04812371

Cumulative Froportion — 0.3425008 0.5060852 0.6600675 0.7834778 0.66931442 0.51743513
> Moskvaz0i3p.pe.covisdev'2
Comp.1 Comp.2 Comp.3 Comp. 4 Comp.5 Comp. 6 Comp.7 Comp.8

[ > sumuary (Moskva2013p.pe.cor)
Inportance of componsnts:

Standard deviation

> Moskvaz0i3p.pe.corisdev's
Comp.1 Comp.2 Comp.3 Comp. 4 Comp.5 Comp. 6 Comp.7 Comp.8

10-voistlus

(A) kovariatsiooni- voi

a (A) -300 —i‘IJf -100 o 'I?u E?l’l 300 (B): | ) . 3 )

Thormias van der Ple ‘W,. \EF )

Ico Sintnicalaas (NE
‘ft.rE;r n - Rue Rliatvi (HED)
L P‘-Wfar-n LA

'(-s;ml»‘aﬂl [FRA
mon {USA)

viarcel UIIJ(-IE:,T)

rmhamuna;(..ﬁE!\ L.\Rukp_{qh
jewdick (M
2 Lam mm{ﬁ”‘!
F ienke (RUS)
L \mg"”swiq" nko
Michasl Q"\;J(ln:uE
= Leanel Sgrez pﬁpe'g-,«,; Swiridov (AU
! A Mikhon !
o Freimuth (GER)
-  FradtallBahibehich |GERfarcus Nilssan (SV
T T T T
04 02 oo 02 04
Comp 1
Comp.7 Comp.8  Comp.9 Comnp. 10

41.92794459 26.50157587 20.338853 14.625704451
0.04667828 0.01521658 0.010584 0.005683015
0.56411841 0.98333298 0.594317 1.000000000

Comp.9 Comp. 10

12910.2368 ©145.4564 5799.1341 5024.3751 2856.0826 1812.3889 1757.9525  723.7163  413.6685  214.0283

Comp.1 Comp.2 Comp.3 Comp. 4 Comp.5 Comp. 6 Comp.7 Comp.8 Comp.9 Comp. 10
1.6243816 1.2656644 1.2073075 1.0087080 0.83043218 0.82896501 0.7520273 0.53154145 0.35862545 0.249951744
(E3)‘ Proportion of Variance 0.3328405 0.1602413 0.1457591 0.1019512 0.08657041 0.06871856 0.0565546 0.02525364 0.01256122 0.006248087

Cumulative Froportion 0.3328405 0.4930817 0.6355408 0.7407921 0.62736250 0.55608146 0.9526361 0.85086968 0.99375081 1.000000000

Comp.9 Comp. 10

3.32840455 1.60241271 1.45759143 1.01551220 0.86570407 0.68718962 0.56554596 0.26253635 0.12861224 0.06249087
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“yKergejoustiku MM 2013,

kovariatsioonimaatriksi baasil?

E —
z ;

meeste 10-voistlus

¥ Uksikalade punktide peakomponentanaliiiis: korrelatsiooni- voi

[FIAGRRE T e
TR
RS

T f———

[

perer| -

Uksikalade punktide peakomponentanaliiis
korrelatsioonimaatriksi baasil

Uksikalade punktide peakomponentanaliitis
kovariatsioonimaatriksi baasil

PO (33.3%)

Thomas van der Plagtsen (BEL) Gurnar Nion (USA)

o7 Eelco Sintriblaas (NED) Maice! Liba (EST) 2 Ecluard Mikhan (BLFR)

Pelle Rietveld (NEDY -
ya Shiurdiey (RUS) o Brent Neviaick (NZL)
g

- Kevin hsffler (FRA) =
= Gunnar Nikon (USA) e o & B FRico Freiith (GER) Maicel Libo (EST)
= Ml Dudag (SRE) sy Ushir fad A
= .| Damian VWiliner (RHR) BFdEERERINK (BLR) Brert Nevidick (NZL) @ Demiar B EMARIF I o (L5 Marcus Nilssor
[=  Rniof edion Usa) carlos (EAé‘AESH Lukyarienka (RUS) 5 2 M\mmm[ﬂﬁ%sca\ Behrénbruch (GERISergey Sviridov (RUS)
3 arlos Chltin a
0 Wiichael Scscer (GER; o Thomas van dsfPlactsen (BEL)

(&5 Briot dion wse) o Shiur e (RUHEN PR RS R EST)
AP - Sergey Sviridoy (RUS) i¢ L FRA;
LeonelSuiez (G o i i e ez ccumy
e e 3} eisuke Ushiro (JPH)
Rico Freiiith (GER)
o 3 4
Pascal Berréfibruch (GER) Marcus Misson (SWE) - Pelle Rietveid (NED)
T T T T T T T T T
-4 2 a 2 -200 -100 o 100 200

PCT (34.3%)

7

bJ Kergej(”)ustiku MM 2013,

meeste 10-voistlus

\ Thomas van def Plaetsen (BEL)
\ P
\ Maicel Uibo (ES
; \ Eelco Sintniiolaas (NED) Pols Fistield (2 U0 ST
—— —%Aﬁﬂ'@ Ilya Shkuriney (RUS)
/ =7 Kevin Mder (FRA)
/ 5 Min S HaL L P S Keisuks Wshirh (1PN,
3 ‘ Brent Newdick (NZL)
/ [L—_— Damian Wlinet TR RR8E anbiiahks (BLR)
& Ashton E@on (USA) Artem Lukyanienkn (RUS)
g Carlos CHlihin (BRA)
Michael Scilfader (GER)
A Leonel Sufrez (CUB) Sergey Sviridov (RUS)
I Wik Pakapill (EST)
Eduard Mikhan (BLR)
Rico Freirfith (GER)
\ o o
\ Pascal Behrdbruch (SER) Marcus Nilsaon (SWE)

\ T
| -4

véartus ...

T T T
-2 0 2

PC1 (33 4%)

\ Jooksuajad miinus-margiga — siis
- vastab parimale tulemusele suurim
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7

Naide: Piret Raudsepp jt, ,keefiride uuring®.

analuusi tulemustega!

)

Antioxidativi

Microorganisms

PC2 (17.4%)

. Peakomponentanaltusi tulemus ei pruugi thtida korrelatsioon-

Korrelatsioonikordajad
sour xidiNLa2iog NL33log Acceptab
Sour_t 1 175 o0os 0193 0108
Yeasty_t o 139 01 0050 0121
Bitter_t o PC1(20.0%; os0 030 -0008  -0.070
Unpure t o. UZEGENOSID  L000  U0TIUZ7NONEE O 0T 0TI U0 U067 0BT OIT  OI0nn0.36000 0628 0338 0472
Sour_o 0460 033 0314 o011 10000431 0320 0052 0194 -0oes| 0335000407 0115 0176[0M058 0041
Veasty_o ooz [JEEE 0547 0267006451 1.000] 0256 015 ocos -oooof G 0026 0217 -0082 0075 0076
Unpure o -0080 0397 04270468 0320 1000 0037 0201 0089 0200 0273 0056 -0088 0195 0148  -0310
Lumps 0262 0258 0071 005 0175 0256 0057 100D 0070 0015 02070000440 0076 0172 0021 0153 02713
Viscossity 0431 0451 0205 0009 0173 0168 0147 0129 005 0198 0055 0025 0016 -0.070[0 0486
Ropyness 0278 0301 0027 0174 D188 0097 0339 003 032 0005 0088 0200 0004 0351
pH 025 012 0020 -0161 -0.028 0166 -0023 0308 0313 %0451 025 0077 0057 0300
Fat 0132 028 012 0160 0059 0185 0201 0009 0108 0030 0148 0169 0159 -0.020
Ory_matter 0328 0088 0182 0067 0198 0005 00% 0015 0129 0043 0010 0107 0295 025¢ 0053 0121
Microorganism: -0.184 0073 0132 0251 0088 0008 0203 0207 0054 003 0087 0059 0314 0275 0087 0152
Veast_counts 0105000488 0327 -o111 osss[BEE 02730048 o108 038 0017|0495 0288 0087 0177
Titratable_acidi | 0359 0083 0165  0.170/ 0407 -0.02¢ 0056 0076 0055 0005 0117, 03cllEBE  ocon
Antioxidativity 0175 0139 0080/ 0360 0114 0217 0088 0172 0025 0088 1.000) 0357 0345
NLsslog 0008 0188 0320 0628 0176 0082 0195 0021 0016 0200 0638 0249
NL33log 01s3 0050 -000s -033s[MOSES 0075 0148 0153 0070 0004 0.081
Acceptability 0108 0121 0070| 0472 001 0076 0310  0273[0MEs | 0351 1000
‘-
“JNaide: Henn Raave, ,heintaimede saagikus”
A 2 o LI g .
& .. 4 . . .
P modelleerimisel (nditeks principal component regression)

: N_norm Niidete_a Katseaast: Taimiku_vSademed Sademete Temp Sademed Kerahein AasnurmilTeised  Kogusaak

0 5 1971 1 219.5 12.2 139 15.8 0.97 0.04 0.08 1.08

0 3 1972 2 316.5 14.5 15.3 20.6 0.23 0.38 0.58 118

o 5 1973 3 340.1 18.9 14.1 24.1 0.38 0.32 0.78 148

o 5 1974 4 2914 14.8 13.3 22 0.43 0.71 0.02 117

0 5 1975 5 219.2 12.3 15.1 14.5 0.44 0.68 0 112

0 3 1976 6 231.8 13.5 12.7 18.3 0.24 0.2 0.13 0.67

o 5 1977 7 284.9 18.5 13.2 21.5 0.16 0.12 0.14 0.42

n s 1678 a 5315 a2 178 18 nas ne nns 112

Im{formula = kasnurmikas ~ N_norm + Niidete arv + Taimiku vanus,
data = saagikus)

Residuals:
Min 10 Median 3Q Hax
-4.8734 -0.9711 -0.0953 0.3703 4.8951

Coefficients:

Estimate)\3td. Error t walue Pri>|tl)
{Intercept) 0.509332% | 0.3808083  1.337  0.1819
N _norm 0.0075063 | 0.0004018 15.681  <Ze-16 #+*
Miidete arv  -0.0150360 | 0.0803638 -0.196  0.5429
Taimiku venus 0.0305137) 0.0096053  3.177  0.0016 **

Signif. codes: 0 *#**%/ 0,001 *#**F 0.01 **/ 0.05 .7 0.1 ~ * 1

Residual standard error: 1.615)on 402 degrees of freedom
Hultiple R-squared: 0.4718, idjusted R-squared: 0.4679
F-statistic: 118.7 on 3 and 402 DF, p-value: < 2.2e-16

Aga ilmastik?
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‘-
= UNaide: Henn Raave, ,heintaimede saagikus".

S
Imiformula = kasnurmikas ~ N_norm + Niidete_arv + Taimiku vanus +

Tewp + Jademed + Jademed temp + Fadewete_standardh&lve, data = saagikus)

F Residuals:

Signif. codes:

Hin 1Q Median
-4.1404 -0.8614 -0.0436 0.5641 4.8336

Residual standard error: 1.33 on 388 degrees of fro
Multiple R-sguared: 0.651Z,
F-statistic: 106.1 on 7 and 95 DF, p-value: < 2.2,

Aga ilmastik?

30 Hax

Cosfficients:

Estimate 3td. Error t wvalue Prix|t|]
{Intercepr) 12.5231621 3.1827821  3.835 © @%a-ns +xw
N_norm 0.0075063 0.0003282 2Z.87
Niidete_arv -0.0158360 0.0656346 -0.2¢ wo; w4 10 om0 4
Taimiku_vanus 0.0274527 0.0082193  3.34 EE— EE— L
Temp -1.0140230 0.2266325 -4.47 Sk L
Sademed 0.0093545  4.5930 0.74 042 D 99 038 |
Sademed_remp -0.4545229 | 0.1298193 -3.8L -
Fademete_standardhilve -0.0794525 ) 0.0169585 -4.66 I

Sakmet st

0 *#*&7 0,00 *#*f 0.01 **7 0,05 .

10 20 30 40

Adjusted R-sguared:

. ~ .. B8 o -0.55 <
Ongi need mdjud negatiivsed? N
Korrelatsioonanaluilis vdidab vastupidist! =+ s S
i ; ° o Dﬂ ,\;@a\o B 0ar
o] o =

Miks siis mudelis teistpidine seos tuleb?
Vastus: multikollineaarsus!

\%;
g
o
~
a

125 140 155

L
!

200 400 125 140 155 024 6 8

200

200

7

‘-
“Naide: Henn Raave, ,heintaimede saagikus®.
Mida teha?

Mitte podrata tdhelepanu ilmastikunditajate mdju olemusele — eesmargiks
ei ole hinnata ilmastiku méju, vaid ellimineerida ilmastiku mé&ju tegelikult
huvi pakkuvate faktorite m&just ja/vOi hinnata, kuivdrd kogu faktorite
komplekt saagikust tletildse prognoosida vdimaldab.

Valida vélja vaid (ks ilmastikunaitaja ja konstrueerida mudel sellega voi
konstrueerida mitu alternatiivset mudelit, igas erinev ilmastikunditaja.

Rakendada omavahel seoses olevatele ilmastikunditajatele
peakomponentanalilisi ning kasutada saagikust prognoosivas mudelis
esimest (ja vajadusel ka teist-kolmandat) peakomponenti;

jareldused ilmastikunéitajate mdjust saagikusele tulenevad siis
peakomponendi seosest algsete tunnustega ,,vaadatuna 1abi
peakomponendile vastava regressioonikordaja mudelis.

13
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Compl Compa

Fademed -0.9355520 -0.24593246

a Fademete_standardhilve -0.5550646 -0.20018672
Tewp 0.6474527 -0.76170716
Gademed temp -0.97321%4 -0.09363386

7

> poa.saagikusico

> poa.sasgikusieis
[1](2.279524467|0.689522617 0.325559334 0.002093582
> 1p0%pca. saayikusdieiyg/sunipoa. sasgikusfeig)

J Néide: Henn Raave, ,heintaimede saagikus®.

Eigenvalues d=2

[1](74.49561167)17.23506544 ©.21393335 0.05233955

ademete_standardhal

demed_temp e

PCAhl, data = saagikus)

Residuals:
Min 10 HMedian iQ Nax
—-4.3101 -0.8323 -0.0870 0.7625 4.9816

Coefficients:
Estimate Std. Error t value Pr(>|t])

(Intercept) 0.6021396 0.3411591 1.765 0.07833
N_norm 0.0075063 0.0003598 Z0.864 < Ze-16 *=*
Niidete_arv 0.0719533 -0.z221 0.82483
Taimiku vanus 0.0086222 2. = T
=k 299 -10.024 < Ze-16 *=*

PCihl
Signif. codes: 0 ****/ 0,001 *** 0.01 ** 0.05 *.7 0.1 * 7 1
Residual standard error: 1.45 on 401 degrees of freedom

Multiple R-squared: 0.5776, hdjusted R-squared: 0.5734
F-statistic: 137.1 on 4 and 401 DF, p-value: < 2.2e-16

lm(formula = Aasnurmikes ~ N_norm + Niidete arv + Taimilku vanus +

fia7’

Mida rohkem sademeid,
suurem sademete varieeruvus,
madalam temperatuur ja
suurem sademete temperatuuri
suhe, seda kdrgem saagikus.

r 4
Alterations in milk metabolome and coagulation
ability during the lactation of dairy cows

H. Harzia"t1" A. llves,"tf M. Ots,"t M. Henno,” I. Jéudu,"t T. Kaart,"t K. Ling.” O. Kart." K. Kilk.1
and U. Soomets}

and negative (neg) ion mode.
- 18 ;=
3 SE
e o
E =
c c
8 s
H 8
= &
=
3] 3]
g . 2 4
< -
= g
£ £
c c
s s
¥ ¥
- ~ 10
g O x
£ £ s
0 50 100 150 200 250 300 0 50 100 150 200 250 300
DIM DIM
Figure 2. Results of principal component (FC; ge ratio (m/2) in positive (pos) and negative (neg) ion mode. CI
in the first 2 principal component values (with % CI) duri d with third-order polynomial according to the linear mixe
model considering additionally fixed effects of breed, parity (primi- and multiparous), diet and milking time (morning and evening) and random

effect of cow are presented.

SN | Dairy Sci. 96:6440-6448 0.06 0.08
5@% http://dx.doi.org/10.3168/jds.2013-6808 : L Pos jon mode Neg ion mode
o ' ©American Dairy Science Association®, 2013 o

0.03 0.04
P . . . « N
Naide: Hedi Harzia jt, & o EA
= 3
.. ) 5 g
piima metaboloomi = &
. . -0.03 -0.04
muutus laktatsiooni
kestel -0.06 -0.08
-0.02 0 0.02 0.04
PC1 (39.3%) PC1 (37.4%)
Figure 3. Loading plots of principal component (PC) analyses and their account of total#friances of MS signals measured in positive (pos)
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Osa 2

Faktoranalils
(factor analysis, FA)

Faktoranallilsi eesmargiks on eelkdige
« andmemahu vahendamine info koondamise teel,

+ latentsete (otseselt mittem&ddetavate) nditajate/mustrite
hindamine,

+ Uldiste indeksite tekitamine.
Peakomponentanal(iis on faktoranallisi esimene samm.

Eesti Maaiilikool
[EM Estonian University of Life Sciences

7

bJ Néide: Kaie Metsaots, ,lda-Viru kisitlus®.

Turismipote Venemaa meslela!

asteja Vanus | Sugu Pohvus  Haridustaffunkisioon kaevandu informatsic kasutusele ehiised  renoveerrosalus  yhtekuuluvkoostoo  haldusrefc regionasly tostusrahe tuntus

esponde 1 2 1 3 5 3 5 2 4 4 4 4 5

esponde 2 2 1 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5 5

esponde 2 2 1 5 5 5 5 5 3 4 3 5 4 1 2 5 5 5

esponde 2 1 1 2 5 3 4 5 5 4 3 3 3 2 4 4 4 4

esponcde 1 2 1 5 5 5 5 5 5 5 5 4 5 4 4 4 5 5

esponde 2 3 1 4 5 4 4 4 3 5 3 5 4 2 2 4 5 5

aerone z z ! . : : 28. Millise tihtsusega on Teie arvates jirgmised tegurid Ida-Virumaa arengu seisukohalt?

esponde e e :

esponc ] 5 ] 5 B B Markige rist vastavasse kasti

esponde ! 18 ! 3 ! : ciole | vihe | meat | olulme | viga
oluline | oluline | raalne oluline

kaevandatud aladele uue funkisiooni andmine
1 d

di viirtustamine ja sdilitamin

rahvale  rohkem informatsiooni  kaevanduspirandi
kasutamise véimaluste kohta

varem kaevandatud alade kasutuselevdtmine

endiste kaevandusalade ehitiste kasutusele vétmine

linnade ja asulate valisilme parandamine. sh. hooncte
renoveerimine ja avaliku ruumi heakorra dami

avalikkuse osaluse suurendamine otsustusprotsessides
k dusalade hilisema kasutamise iile

uhtekuuluvustunde suurendamine rahva uhistegevuste labi

kaevandusparandi _ vaarustamise ja  kasutamise osas
koost6d parandamine rigi, omavalitsuste, ametite,

kaevandusettevétete, arendajate, turismiasutuste vahel

haldusreformi elluviimine, omavalitsuste hend
ionaalpoliitika valjatostamine ja rakend

EL toctusrahade suurem 1 p——

vaartustamisse ja | dusalade kasutami

Ida-Virumaa tuntuse d

turismip: parem arakasutamin

piiri_avamine V. (suurem turistide ligipaas)

rohkemate igapdevaste vabaaja veetmise-  ja

meelclahutuskohtade avamine

uute tockohtade loomine (t56tuse vihendamine)

sotsiaalprobleemidele (kuritegevus, alkoholi liigtarbimine,
narkomaania jt.) leevenduse leidmine

15
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S Néide: Kaie Metsaots, ,lda-Viru kisitlus®.

°

& “Samm 1: peakomponentanaliilis

sama (61,7%), aga see on iimber

6 factors will be retained by the NFACTOR criterion.

JagatUd Variance Explained by Each Factor
Factor1 Factor2 Factor3 Factor4 Factorb Factorb
2.3806328 2.0729060 1.7782903 1.6626241 1.6234793 1.5946877
Final Communality Estimates: Total = 11.112620
funktsioon kaevandusparand informatsioon kasutuselevotmine ehitised renoveer imine
0.43015255 0.6734E6055 0.64576439 0.65089083 0.38E655644 0.62601703
osalus  yhtekuuluvus koostoo haldusreform regionaalpoliitika toetusrahad tuntus
0.63814030 0.64796349 0.45744436 0.73891111 0.64816276 0.56487700 0.66971826
turismipotentsiaal Venemaa mee lelahutus tookohad sotsiaalprobleemid
0.67004627 0.56748217 0.59735813 0.72237649 0.77669802

Kommunaliteedid — néitavad, kui mitu protsenti iga algse tunnuse varieeruvusest
kuus valitud faktorit kokku ara kirjeldavad.

(iga faktor piitiab olla Factor Pattern
ai i Factor | Factor2 Factor3
Ed vBimalikult tugevalt acter actor actor
T funkts ioon 0.39696 -0,23243 -0,32288
seotud koigi algsete kaevandusparand 0.55598 -0.36915 -0.14738
informats ioon 0.64122 -0.35385 -0.25786
tunnustega) kasutuse levotn ine 0.40399 -0.24898 -0.43860
ehitised 0.44346 -0.18667 -0.19649
renoveer imine 0.87570 0.33993 -0.09857
osalus 0.55523 -0.06224 0.23932
yhtekuuluvus 0.48312 0.11942 0.20080
koostao 0.64627 -0.07624 0.06731
haldusreform 0.36118 -0.20778 0.70670
regionaalpoliitika 0.39371 -0.36148 0.56794
toetusrahad 0.65860 -0.12874 0.00791
tuntus 0.53357 0.23981 -0.25331
turismipotentsiaal 0.59447 0.38295 -0.15306
Venenaa 0.21345 -0.07070 0.17632
(faktOI’EId no pOOI’a’[akse Rotated Factor Pattern
saavutamaks nende Factor | Factor2 Factor3
. funkts ioon 0,246 0.08632 0.01530
maksimaalset kaevandusparand 0.80350 -0.01380 0.08010
informatsioon 0.73684 0.16770 0.06493
i 8 kasutuse levotm ine 0.28170 0.03112 0.
korrelleeritust monedeqa ehitised 0.47759 -0.00017 0.
algtunnustest v RRI 0. 1629 o
H H yvhtekuuluvus 0.15784 0.20475 0.
(nii on tulemusi koostoo 0.38156 0.21069 0.
. ~ haldusreform 0.02774 0.04094
lihtsam tolgendada). regionaalpoliitika 018 0
toetusrahad 0.60620
tuntus 079530
turismipotentsiaal 0.1795%3 -0.01686
‘-
J'Naide: Kaie M Ida-Viru kisitlus®
"Naide: Kaie Metsaots, ,Ida-Viru kisitlus®.
Eigenvalue  Difference  Proportion  Cumulative
¢ Faktorite kirield ) 1 4.24386225  2.57014662 0.2358 0.2358
& aktorite kirje usvoime 2 1.67371563  0.13378067 0.0930 0.3288
3 1.53993496  0.19112736 0.0856 0.4143
- (-varieeruvus) enne pddramist 4 1.34880760  0.14827136 0.0749 0.4892
- p 5 1.20053624  0.09477279 0.0667 0.5559
: 6 1.10576345  0.17769279 0.0614 0.6174
7 0.92807066  0.08642084 0.0516 0.6689
8  0.84164982  0.1035167% 0.0468 0.7157
9 0.73813303  0.08350422 0.0410 0.7567
10 0.65462688  0.01803454 0.0364 0.7931
. .. ~- 11 0.63659433  0.04611721 0.0354 0.8284
Faktorite kirjeldusvdime 12 0.53047712  0.05751093 0.0328 0.8612
. . L . 13 0.53296619  0.07264396 0.0296 0.8908
(:Vaneeruvus) parast pooramist. 14 0.46032222  0.03848902 0.0256 0.9164
15 0.42183320  0.02783823 0.0234 0.3398
| .. - 16 0.39399438  0.02067429 0.0219 0.9617
NB! Summaarne klrjeldusv0|me on 17 0.37332068 0.05793200 0.0207 0.9825
18 0.31538869 0.0175 1.0000
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Faktorlzadungid Keskmised skoorid Faktorlaadungid Keskmised skoorid

Arengu seisukohast oluliste tegurite faktoranaltitsil leitud kuus esimest faktorit kirjeldasid kokku &ra 61,7% algsete tunnuste varieeruvusest.
Esimene faktor osakaaluga 13,2% toob olulisemate teguritena vélja kaevanduspérandi vaartustamise ja séilitamise, rahvale enama
informatsiooni jagamise kaevanduspérandi kasutamise v8imaluste kohta ja endiste kaevandusalade ehitiste kasutusele votmise ning seda
eelkdige seoses EL toetusrahade suurema suunamisega kaevanduspérandi véartustamisse ja kaevandusalade kasutamisse. Seejuures hindavad
naisterahvad ja vanemad inimesed taolist ldhenemist pisut enam.

Teine faktor, mis kirjeldab &ra 11,5% algsete tunnuste varieeruvusest, toob arengu seisukohast oluliste tegurite vélja lda-Virumaa tuntuse
suurendamise, turismipotentsiaali parema drakasutamise ja rohkemate igapaevaste vabaaja veetmise- ja meelelahutuskohtade avamise ning
prevaleerib pigem nooremate inimeste hulgas ja ei leia peaaegu iildse dra markimist muust rahvusest vastanute puhul.

Kolmas faktor osakaaluga 9,9% peegeldab haldusreformi ja regionaalpoliitika rakendamise, aga ka Venemaaga piiri avamise rolli, ning leiab
enam markimist venelaste poolt, selgemalt eristub ka pdhiharidusega inimeste ignorantsus selle faktori osas.
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